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Data science

วทิยาการขอ้มูล เป็นศาสตรท์ี่มีเป้าหมายในการบรหิารสกดัขอ้มูลเชิงลกึ และวเิคราะหข์อ้มูลเพือ่ท า

ความเขา้ใจและอธิบายปรากฏการณ์ต่าง ๆ ที่เกดิข้ึน อกีท ัง้มุ่งเนน้การสรา้งโมเดลเพือ่วเิคราะห ์

ขอ้มูลส าหรบัการท านายผลที่จะเกดิในอนาคตและสรา้งองคค์วามรูใ้หม่เพือ่ช่วยในการแกป้ญัหา

หรอืหาช่องทางใหม่ ๆ ในการวางแผนการด าเนินงานขององคก์รจากขอ้มูลที่มีอยู่ในหลายรูปแบบ



Data science

จากการเพิม่ข้ึนของปรมิาณขอ้มูลในปจัจุบนั ไม่ว่าจะเป็นขอ้มูลดา้นการแพทย์ ขอ้มูลดา้น

การศึกษา ขอ้มูลดา้นการเกษตร ขอ้มูลสงัคมออนไลน์ ขอ้มูลการใชง้านอนิเทอรเ์น็ต ขอ้มูลเชิง

ธุรกจิ ที่ท าใหเ้กดิวทิยาการใหม่ที่เรยีกว่า Big data ที่มุ่งเนน้การศึกษาและวเิคราะหข์อ้มูลขนาด

ใหญ่ที่มีความหลากหลายและปรมิาณขอ้มูลมหาศาล ซ่ึงหากขอ้มูลเหล่าน้ีไม่ไดถู้กน ามาวเิคราะห์

เพือ่ใชป้ระโยชน์จากขอ้สนเทศ จะท าใหพ้ลาดโอกาสที่จะไดอ้งคค์วามรูท้ี่มีคณุค่าต่อองคก์ร ไม่ว่า

จะในแงข่องการตลาดหรอืการแข่งขนั แงข่องการจดัการปรบัปรุง หรอืพฒันาองคก์ร



กระบวนการท างานของ Crisp-dm (Cross-Industry 

Standard-Process Data-Mining)

ขัน้ตอนเขา้ใจธุรกจิ (Business/research 

understanding)

ขัน้ตอนเขา้ใจขอ้มูล (data understanding phase)

ขัน้ตอนการเตรยีมขอ้มูล (data preparation phase) 

ขัน้ตอนการพฒันาโมเดล (modeling phase) 

ขัน้ตอนการประเมินโมเดล (evaluation phase) 

ขัน้ตอนการน าโมเดลไปใช ้(Deployment phase) 



การเรยีนรูข้องเครื่อง (Machine Learning) 

Machine Learning เป็นศาสตรท์ี่ว่าดว้ยอลักอรทิึมที่ท าใหเ้ครื่องกลเรยีนรูแ้ละ
เขา้ใจในประเด็นที่เราสนใจจากขอ้มูล โดยแบ่งการเรยีนรูเ้ป็น 2 แบบ ดงัน้ี

การเรยีนรูแ้บบมีผูส้อน (Supervised Learning) เป็นการเรยีนรูแ้บบมีเป้าหมายที่ชดัเจน 

เป็นการเรยีนรูจ้ากขอ้มูลผลลพัธท์ี่ระบไุวใ้นขอ้มูลชดุขอ้มูลเรยีนรู ้(Training set) ซ่ึงกระบวนการ
เรยีนรูน้ี้จะเป็นการพฒันาตวัแบบพยากรณ์หรอืตวัจ าแนกเป็นหลกั

การเรยีนรูแ้บบไม่มีผูส้อน (Unsupervised Learning) เป็นเทคนิคการเรยีนรูเ้พือ่คน้หา
รูปแบบหรอืลกัษณะบางอย่างที่เหมือนกนัของขอ้มูลแต่ละรายการ จะไม่มีการระบผุลลพัธท์ีต่อ้งการไวก้่อน 

เป็นการเรยีนรูท้ี่พจิารณาเซตของตวัแปรสุม่ก่อนแลว้จงึสรา้งโมเดลร่วมกบัชดุขอ้มูล



Data  science skills

Hacking Skill (สกลิเกี่ยวกบั Computer 

Programming, Data Base, Big data 

Technologies)

Statistics & Math 

Substantive Expertise (หรอื Domain 

Knowledge) ความเช่ียวชาญเฉพาะดา้น เช่น 

ความเช่ียญาชาญดา้นธุรกจิ

http://alldatascience.com/what-is-data-science



Statistics

สถิติ คือ กระบวนการในการด าเนินการกบัขอ้มูลอย่างเป็นระบบ เพื่อใหไ้ดส้ารสนเทศ

ประกอบการตดัสินใจภายใตส้ภาวการณ์ที่ไม่แน่นอน และขจดัความอคติส่วนตวัออกจากการ

ตดัสินใจ ซือถือเป็นศาสตรช์นิดหน่ึงที่เป็นท ัง้วิทยาศาสตรแ์ละศิลปศาสตรท์ี่ว่าดว้ย การเก็บ

รวบรวมขอ้มูล การน าเสนอขอ้มูล การวเิคราะหข์อ้มูล และการตคีวามหมาย

สถติพิรรณนา (Descriptive Statistics)

สถติอิา้งองิ (Inferential Statistics)



Descriptive Statistics

สถติพิรรณนา เป็นการน าเสนอขอ้มูลเพือ่สะดวกในการท าความเขา้ใจในเรื่องใดเรื่องหน่ึงที่สนใจ ซ่ึง

อาจบรรยายขอ้มูลในลกัษณะกราฟ ตาราง แผนภาพ หรอืค่าสถติพิื้นฐาน ไดแ้ก่ ค่าความถี่ ค่ารอ้ยละ 

ค่าเฉลี่ย ค่าเบี่ยงเบนมาตรฐาน เป็นตน้

https://www.labor.ucla.edu/



Inferential Statistics

สถติอิา้งองิ เป็นกระบวนการสรุปอา้งองิค่าสถติทิี่ไดจ้ากกลุ่มตวัอย่างไปสูค่่าพารามิเตอรข์องประชากรโดย

อาศยัทฤษฏคีวามน่าจะเป็น ซ่ึงประกอบดว้ย เทคนิคการประมาณค่า และการทดสอบสมมตฐิาน

https://datatab.net/tutorial/descriptive-inferential-statistics



Population & Sample

ประชากร (Population) หน่วยทกุหน่วยที่สนใจศึกษา (ขอ้มูลท ัง้หมด)

ตวัอย่าง (Sample) บางหน่วยที่สนใจศึกษา หรอื บางสว่นของประชากร (ขอ้มูลบางสว่น)

Population Sample



Type of DATA

ขอ้มูลโดยทัว่ไปแบ่งออกเป็น 2 ประเภท

ขอ้มูลแบบมีโครงสรา้ง (Structured Data) เป็นขอ้มูลที่มีโครงสรา้งแน่นอน มีการก าหนดตวั
แปรภายในของขอ้มูลอย่างชดัเจน และอยู่ในรูปแบบที่สามารถน ามาวเิคราะหไ์ดโ้ดยงา่ย เช่น ขอ้มูลที่อยู่ในรูป

ระเบยีน (Record) ตารางขอ้มูล รายการขอ้มูล (Transactional Data) เป็นตน้

ขอ้มูลแบบไม่มีโครงสรา้งแน่นอน (Unstructured Data) เป็นขอ้มูลที่ไม่มีการก าหนดตวัแปร

ภายในของขอ้มูลอย่างชดัเจน เช่น ขอ้มูลในรูปขอ้ความ (Text) ขอ้มูลภาพ เสยีง วดิีโอ กราฟ เป็นตน้  

โดยสว่นใหญ่ขอ้มูลที่น ามาท าการวเิคราะหส์ว่นใหญ่มกัจะเป็นขอ้มูลในรูปแบบของขอ้มูลแบบมี

โครงสรา้ง 



Type of DATA

ขอ้มูลเชิงปรมิาณ (Quantitative data) เป็นขอ้มูลที่สามารถวดัค่ามากหรอืนอ้ยได ้บอกปรมิาณความแตกต่าง

ได ้โดยที่แสดงขอ้มูลในรูปของตวัเลข เช่น อายุ น ้ าหนัก สว่นสูง รายได ้เป็นตน้ ซ่ึงขอ้มูลเชิงปรมิาณยงัสามารถ

แบ่งออกไดเ้ป็น 2 ลกัษณะ ดงัน้ี

ขอ้มูลเชิงปรมิาณแบบต่อเน่ือง (Continues data) เป็นขอ้มูลที่เป็นจ านวนจรงิที่มีค่าไดท้กุค่าในช่วงที่
ก าหนด เช่น น ้ าหนักของสนิคา้ สว่นสูง อายุ คะแนนสอบ ความยาวของเสน้ผม เป็นตน้

ขอ้มูลเชิงปรมิาณแบบไม่ต่อเน่ือง (Discrete data) เป็นขอ้มูลที่ใหค้่าเป็นจ านวนเตม็แบบนับได ้เช่น 
จ านวนรา้นที่ถ่ายเอกสารที่บรเิวณสถานศึกษา จ านวนนักศึกษาหญิง จ านวนคนที่มีอายุมากกว่า 50 ปี เป็นตน้

ขอ้มูลเชิงคณุภาพ (Qualitative data) เป็นขอ้มูลเชิงกลุ่มหรอืจ าแนกประเภท อาจจะเป็นตวัเลขหรอืตวัอกัษร
กไ็ด ้โดยที่ถา้เป็นตวัเลขจะไม่สามารถระบคุ่าระดบัมากนอ้ยหรอืใหค้วามหมายในทางปรมิาณได ้มกัจะเป็น

ขอ้ความ เช่น เพศ อาชีพ ศาสนา สผีิว คณุภาพของสนิคา้ ความพงึพอใจ เป็นตน้



https://medium.com/@dharmanathpatil/types-of-random-variables-1f7e17a4e3c7





ค่าสถติพิื้นฐานที่ใชใ้น data science

ค่า Max Min

ค่าวดัแนวโนม้เขา้สูส่ว่นกลาง Measures of Central Tendency

ค่าวดัการกระจายของขอ้มูล Measure of Dispersion

ค่าผิดปกต ิOutliers

ค่าความน่าจะเป็น Probability



Descriptive Statistics

ค่า Max คอื ค่าขอ้มูลที่มีค่าสูงที่สดุ  

ค่า Min คอื ค่าขอ้มูลที่มีค่านอ้ยที่สดุ 

EX: 9   7.8   5  10  12  7  8   7   5   9   13   27   8.5  7   15 



Measures of Central Tendency

Measures of Central Tendency ค่ากลางที่ใชใ้นการอธิบายขอ้มูล โดยค่าที่นิยมใชค้ือ ค่าเฉลี่ย 
มธัยฐาน และฐานนิยม

ค่าเฉลี่ย (Mean) เป็นค่าที่นิยมใชม้ากสดุ สามารถค านวณไดจ้ากผลรวมของขอ้มูลหารดว้ยจ านวนขอ้มูล

หรือ

มธัยฐาน (Median) เป็นค่าที่อยู่ต าแหน่งตรงกลางของขอ้มูลเม่ือเรยีงจากนอ้ยไปหามาก 

ถา้เป็นขอ้มูลจ านวนคี่ ต าแหน่งตรงกลางหาจาก              แต่ถา้ขอ้มูลจ านวนคู่น าค่าขอ้มูลสองต าแหน่ง

คอื       และ             มาหาค่าเฉลี่ย

ฐานนิยม (Mode) เป็นค่าขอ้มูลที่เกดิบ่อยที่สดุ หรอืมีความถี่ หรอืซ ้าสูงที่สดุ

ഥ𝑿 =
𝑿𝟏 + 𝑿𝟐 +⋯+ 𝑿𝒏

𝒏
=
σ𝑿

𝒏
𝝁 =

𝑿𝟏 + 𝑿𝟐 +⋯+ 𝑿𝒏
𝑵

=
σ𝑿

𝑵

𝒏

𝟐

𝒏 + 𝟏

𝟐𝒏

𝟐
+ 𝟏



Measures of Central Tendency
(ตวัอย่าง)

จากการการประกาศขายบา้นไดสุ้ม่เกบ็ขอ้มูลราคาบา้นที่ประกาศขายในเวบ็แห่งหน่ึง (หน่วย : แสนบาท)

ไดข้อ้มูลดงัน้ี

9   7.8   5  10  12  7  8   7   5   9   13   27   8.5  7   15   

จากขอ้มูลขา้งตน้สามารถค านวณค่าเฉลี่ย มธัยฐาน และฐานนิยมไดด้งัน้ี

ค่าเฉลี่ย

มธัยฐาน  8.5 (เรียงขอ้มูล  5 5 7 7  7 7.8 8 8.5 9  9 10  12 13 15 27)

ฐานนิยม 7

ഥ𝑿 =
𝟗 + 𝟕. 𝟖 + ⋯+ 𝟏𝟓

𝟏𝟓
=
𝟏𝟓𝟎. 𝟑

𝟏𝟓
= 𝟏𝟎. 𝟎𝟐



Measures of Central Tendency

ขอ้เสยีของค่าเฉลี่ย (Mean) จะออ่นไหวกบัค่าที่เป็น outlier หรอืค่าที่สูงหรอืนอ้ยกว่าปกต ิแต่
ค่ามธัยฐาน (Median) จะไม่ออ่นไหวกบัค่า Outlier ตวัอย่างเช่น

บา้นที่ ราคาขาย

1 900,000

2 750,000

3 12,000,000

4 1,000,000

5 990,000

6 850,000

7 950,000

➢ ค่าเฉลี่ย (Mean)

➢ ค่ามธัยฐาน (Median) เท่ากบั 950,000
    ( เรียงขอ้มูล >> 750,000  850,000  900,000  950,000  

990,000  1,000,000  12,000,000) 

ഥ𝑿 =
𝟗𝟎𝟎𝟎𝟎𝟎 + 𝟕𝟓𝟎𝟎𝟎𝟎 +⋯+ 𝟗𝟓𝟎𝟎𝟎𝟎

𝟕

       =
𝟏𝟕𝟒𝟒𝟎𝟎𝟎𝟎

𝟕
= 𝟐, 𝟒𝟗𝟏, 𝟒𝟐𝟖. 𝟓𝟕



Measure of Dispersion

ค่าวดัการกระจาย (Measure of Dispersion) เป็นค่าที่ใชอ้ธิบายลกัษณะการกระจายของ

ขอ้มูล ถา้ขอ้ขอ้มูลชดุนั้น ๆ มีค่าต่างกนัมาก จะหมายถงึ ขอ้มูลมีการกระจายมาก ถา้ขอ้ขอ้มูลชดุนั้น ๆ มีค่า

ต่างกนันอ้ย จะหมายถงึ ขอ้มูลมีการกระจายนอ้ย ถา้ขอ้มูลชดุนั้น ๆ มีค่าเท่ากนัทกุค่า จะหมายถงึ ขอ้มูลไม่มี

การกระจาย ซ่ึงค่าวดัการกระจายมกันิยมใชคู่้กบัค่าวดัแนวโนม้เขา้สูส่ว่นกลางเพือ่เป็นการอธิบายลกัษณะของ

ขอ้มูลไดช้ดัเจนมากยิ่งข้ึน โดยวธิทีีนิ่ยมใช ้

ค่าพสิยั (Range) คอื ค่าผลต่างระหว่างขอ้มูลสูงสุดกบัขอ้มูลต า่สุด

ค่าเบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard deviation: S.D.) รากที่สองของค่าความแปรปรวน

(Variance)



Outliers

 ค่าผิดปกต ิ(Outliers) คอื ขอ้มูลที่มีค่าแตกต่างท ัง้มากกว่า และนอ้ยกว่าจากขอ้มูลในชดุเดียวกนัมาก

ผิดปกต ิจนกระทัง่ท าใหส้งสยัว่าเป็นขอ้มูลที่ไมอยู่ในกลุ่มเดียวกนั เป็นสาเหตใุหผ้ลการวดัที่ใชเ้ป็นตวัแทนของ

กลุ่มคลาดเคลื่อนไป 

(จนัทรตัน ์วรสรรพวทิย,์ 2554)

https://th.wikihow.com



Outliers

ค่าผิดปกต ิ(Outliers) ในการตรวจจบัขอ้มูลที่ผิดปกตหิรอืขอ้มูลที่เป็น outliers ในวธิีทางสถติ ิหน่ึง

ในวธิีที่นิยมใชค้อื “Interquartile Range (IQR)” หรอืช่วงระหว่างควอไทล ์ซ่ึงเป็นวธิีที่ใช ้

ค่าสถติเิพือ่หาขอ้มูลที่กระจายตวัหรอืแตกต่างจากค่ากลางของขอ้มูลโดยมีเกณฑใ์นการวดัความผิดปกต ิ

พจิารณาจาก

ขอ้มูลที่มีค่ามากกว่า 𝑸𝟑 + 𝟏. 𝟓 × 𝑰𝑸𝑹

ขอ้มูลที่มีค่านอ้ยกว่า 𝑸𝟏 − 𝟏. 𝟓 × 𝑰𝑸𝑹

https://medium.com/@agarwal.vishal819/outlier-detection-with-boxplots-1b6757fafa21



EX

 จากขอ้มูลต่อไปน้ี 3   6   8   9 12   13   38   จงพจิารณาว่ามีค่าขอ้มูลผิดปกตหิรอืไม่ 

จากขอ้มูลพบว่า 𝑸𝟏 = 7    𝑸𝟑 = 12.5   𝑰𝑸𝑹 = 5.5



Probability

ความน่าจะเป็น (Probability) เป็นค่าที่แสดงถงึโอกาสที่จะเกดิเหตกุารณ์ต่าง ๆ โดยมีค่าอยู่

ระหว่าง 0 ถงึ 1 ซ่ึงเขียนสญัลกัษณ์แทน ความน่าจะเป็น คอื P หรอื P(A) ซ่ึงหมายถงึความน่าจะ
เป็นที่จะเกดิเหตกุารณ์ A (ในที่น่ีอาจใชต้วัอกัษรอืน่ ๆ แทน A ได)้ 

𝑷 𝑨 =
จ ำนวนเหตกุำรณ์ทีส่นใจ

จ ำนวนเหตกุำรณท์ ัง้หมด
=

𝒏(𝑨)

𝒏(𝑺)

Probability ถูกน าไปประยุกตใ์ชใ้นการท านายผลของ Machine Learning ได ้

หลายรูปแบบ เช่น การท านายความน่าจะเป็นของคนสูบบหุรี่แลว้จะเป็นโรคมะเรง็ปอด หรอืความน่าจะเป็นที่

จะเกดิอบุตัเิหตทุางรถยนตข์องคนคยุโทรศพัทร์ะหว่างขบัรถ เป็นตน้



Probability

โอกาสที่ Email จะเป็น spam .......

โอกาสที่จะเป็น Email งาน .......

Email ทัว่ไป

115 ฉบบั

Email (300 ฉบบั)

Spam

35 ฉบบั

Email งาน 

150 ฉบบั



Linear Regression 

การวเิคราะหก์ารถดถอยเชิงเสน้ หรอื Linear Regression เป็นหน่ึงในโมเดลการเรยีนรูข้องเครื่อง (Machine 

Learning) ที่จดัอยู่ในลกัษณะของการเรยีนรูแ้บบมีผูส้อน (Supervised Learning) ถอืว่าเป็นโมเดลที่นิยม

น ามาใช ้ซ่ึงเป็นโมเดลที่ถูกน ามาใชส้ าหรบัการท านายผลขอ้มูลที่มีความสมัพนัธก์นัแบบเสน้ตรง 

ลกัษณะที่ส าคญัของ Linear Regression 

ขอ้มูลตวัอย่างที่น ามา Train Model ชนิดน้ี จะตอ้งมีคอลมัน์ที่เป็นผลลพัธ ์เช่น การท านายแคลอรทีี่ถูกเผาผลาญ

จากระยะเวลาในการออกก าลงักาย เม่ือน าขอ้มูลตวัอย่างมา Train Model จะตอ้งประกอบดว้ย ระยะเวลาในการ

ออกก าลงักาย และ จ านวนแคลอรทีี่ถูกเผาผลาญ (ผลลพัธ)์ 

ผลลพัธเ์ป็นตวัเลขที่มีค่าแตกต่างกนั จงึไม่สามารถจ าแนกประเภทแบบกลุ่ม (Classification) ได ้หรอืกล่าวไดว่้า

เป็นการท านายผลแบบ Regression (เป็นตวัเลขที่มีค่าไม่แน่นอน) 

แบ่งตามลกัษณะของขอ้มูลตวัอย่างที่น ามา Train Model หรอืตามลกัษณะผลลพัธท์ี่ได ้โดยจะกล่าวถงึ 2 เรือ่ง 

ไดแ้ก ่Simple Linear Regression และ Multiple Linear Regression



Linear Regression 

การพจิารณาเลอืกใชโ้มเดล Linear Regression 

ลกัษณะเช่นน้ีอาจไม่ควรท านายดว้ยโมเดล Linear 
Regression เพราะอาจขาดความแม่นย าได ้

สามารถท านายดว้ยโมเดล Linear Regression ได ้



Linear Regression 

Simple Linear Regression หรอื การวเิคราะหก์ารถดถอยเชิงเสน้อย่างงา่ย ใชใ้นการท านายผลส าหรบักรณีที่

ขอ้มูลตวัอย่างประกอบดว้ยขอ้มูลที่เป็น Feature หรอืตวัแปรอสิระ (X : Independence Variable) เพยีงตวั

เดียว และขอ้มูลที่เป็น Target หรอืผลลพัธ ์หรอืตวัแปรตาม (Y : Dependence Variable) มีค่าเป็นตวัเลข

เท่านั้น โดยสามารถเขียนสมการถดถอยดงักล่าว ไดด้งัต่อไปน้ี

ෝ𝒚 = 𝒂 + 𝒃𝒙
Multiple Linear Regression จะมี Feature หรือตวัแปรอสิระ (X) มากกว่า 1 ตวัแปร (x1 , x2 , … , xn) 

สว่นตวัแปร Target หรอืผลลพัธ ์หรอืตวัแปรตาม (Y) มี 1 ตวัแปรเท่านั้น ดงันั้นสมการถดถอยจงึเป็นดงัน้ี

ෝ𝒚 = 𝒂 + 𝒃𝟏𝒙𝟏 + 𝒃𝟐𝒙𝟐 +⋯+ 𝒃𝒏𝒙𝒏





Linear Regression 

ตวัอย่าง หากตอ้งการพยากรณ์ยอดขายสนิคา้

ยอดขายสนิคา้

ค่าโฆษณา

จ านวนตวัแทนจ าหน่าย

ราคาสนิคา้



Logistic Regression in Machine Learning

Logistic Regression คอืโมเดลที่ต่อยอดมาจากสมการ Linear Equation เน่ืองจากสมการเสน้ตรงหรอื 

Linear Regression ไม่สามารถแกไ้ขปญัหาบางอย่างได ้

Logistic Regression is one of the most popular Machine Learning algorithms, which comes 

under the Supervised Learning technique. It is used for predicting the categorical

dependent variable using a given set of independent variables.



Logistic Regression in Machine Learning

 Logistic Regression predicts the output of a categorical 

dependent variable. Therefore the outcome must be a 

categorical or discrete value. It can be either Yes or No,   

0 or 1, true or False, etc. 

 Logistic Regression เป็นอลักอรทิมึส าหรบัการจ าแนกประเภท 

(Classification Algorithm) ที่ใชส้ าหรบัการท านายความน่าจะเป็น

ของผลลพัธเ์ป็นค่า discrete ซึ่งจะมีค่าอยู่ในช่วง 0 ถงึ 1

 Logistic Regression is a significant machine learning 

algorithm because it has the ability to provide probability 

and classify new data using continuous and discrete 

datasets.



Logistic Regression in Machine Learning

 เป้าหมายในการวเิคราะหก์ารถดถอยโลจสิตคิ เพื่อท านายโอกาส (ความน่าจะเป็น) ที่จะเกดิเหตกุารณ์ที่สนใจ 

โดยสามารถแบ่งการวเิคราะหก์ารถดถอยโลจสิตคิไดเ้ป็น 2 ประเภท 

การวเิคราะหก์ารถดถอยโลจสิตคิทว ิหรอื Binary Logistic Regression เป็นลกัษณะที่ผลลพัธห์รอืตวั

แปรตามสามารถจ าแนกออกได ้2 กลุ่ม ไดแ้ก ่เกดิเหตกุารณ์ (y = 1) หรอืไม่เกดิเหตกุารณ์ (y = 0)
เช่น การท านายผลการสอบ (สอบผ่าน หรอื สอบตก) การพยากรณ์ฝนตก (ฝนตก หรอื ฝนไม่ตก) เป็นตน้ 

การวเิคราะหก์ารถดถอยโลจสิตคิพห ุหรอื Multinomial Logistic Regression เป็นลกัษณะที่ผลลพัธ ์

หรอืตวัแปรตามสามารถจ าแนกออกไดไ้ดม้ากกว่า 2 กลุ่ม เช่น การพยากรณ์สภาพอากาศดี (y = 3) ปาน
กลาง (y = 2) แย่ (y = 1) เป็นตน้

 ถา้ความน่าจะเป็นอยู่ในช่วง 0 – 0.49 หมายความว่า ไม่อยู่ในกลุ่มนั้นๆ

 ถา้ความน่าจะเป็นอยู่ในช่วง 0.5 – 1 หมายความว่า อยู่ในกลุ่มนั้นๆ
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