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Prediction of Passing Probability of Students in Higher Education Level 
Using Machine Learning Algorithm
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 Abstract
	 The	purposes	of	this	research	were:	1)	to	develop	a	model	to	predict	the	probability	of	first-year	students	 in	the	
Computer	Science	program	passing	to	the	second	year,	and	2)	to	implement	an	application	predicting	the	probability	of	
first-year	students	in	the	Computer	Science	program	passing	to	the	second	year.
	 The	data	were	collected	using	a	questionnaire	administered	to	first	to	fourth-year	students	in	the	Computer	Science	
program,	totaling	125	 individuals,	at	Buriram	Rajabhat	University.	Data	were	also	collected	from	the	Office	of	Academic	
Promotion	and	Registration	of	Buriram	Rajabhat	University.	Imbalanced	data	were	adjusted	using	SMOTE.	The	model	was	
created	using	three	algorithmic	techniques,	including	logistic	regression,	random	forest,	and	decision	tree.	The	Efficiency	of	
each	algorithm	was	measured	using	accuracy	and	root	mean	square	error	(RMSE).	The	Results	of	the	measurement	of	the	
models’	efficiency	revealed	that	the	model	utilizing	logistic	regression	had	the	highest	prediction	efficiency.
	 With	regard	to	the	results	of	the	development	of	an	application	for	predicting	the	probability	of	passing	to	the	second	
year	of	the	first-year	computer	science	students,	the	most	efficient	model	was	deployed	into	a	web	application	used	for	
prediction	using	Python	and	Django	Framework	with	PostgreSQL	as	the	database.	Moreover,	the	results	of	an	analysis	of	
users’	satisfaction	with	the	web	application	showed	that	the	users’	satisfaction	was	at	the	highest	level	with	a	mean	score	
of	4.59	and	a	standard	deviation	of	0.55.

 Keywords: predictive	modeling,	machine	learning,	web	application,	logistic	regression,	random	forest,	decision	tree

	 บทคััดย่่อ
	 งานวิจิัยัน้�นำเสนอการทำนายข้อ้มูลูโอกาสท้�นกัศึกึษาชั้ั�นปีที้�	1	จัะได้เ้ล่�อนชั้ั�นข้ึ�นชั้ั�นปีที้�	2	โด้ยใชั้ก้ารเรย้นรูข้้องเคร่�อง	ในบรบิทการศึกึษาระด้บั
อุด้มูศึึกษา	มู้วิัตถุุปีระสงค์การวิิจััย	1)	เพื่่�อสร้างแบบจัำลองทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	2	ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	
และ	2)	เพื่่�อพื่ัฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	2	ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	
	 ผลการสร้างแบบจัำลองทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	 2	 ข้องนักศึึกษาชัั้�นปีีท้�	 1	 สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 เก็บรวิบรวิมูข้้อมููล 
โด้ยการใชั้้แบบสอบถุามู	นักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์ชั้ั�นปีีท้�	1-4	มูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏบุร้รัมูย์จัำนวิน	125	คน	และรวิบรวิบข้้อมููลจัาก
สำนกัวิิชั้าการและงานทะเบย้นข้องมูหาวิทิยาลยัราชั้ภัฏับรุร้มัูย	์ปีรบัข้อ้มูลูท้�ไมูส่มูด้ลุด้ว้ิยเทคนคิ	SMOTE	และสรา้งแบบจัำลองจัากอลักอรทิมึู	3	แบบ 
ได้้แก่	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	 เทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจั	 และเทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	 วัิด้ปีระสิทธิิภัาพื่แต่ละอัลกอริทึมู 
ด้้วิยค่าควิามูถุูกต้อง	 และค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมู่อ	 ผลการวิัด้ปีระสิทธิิภัาพื่ข้องแบบจัำลอง	พื่บวิ่า	 แบบจัำลองท้�ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะห์ 
การถุด้ถุอยโลจั้สติกมู้ปีระสิทธิิภัาพื่ในการทำนายท้�สูงท้�สุด้
	 ผลการพัื่ฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	 2	 ข้องนักศึึกษาชัั้�นปีีท้�	 1	 สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 นำแบบจัำลอง 
ท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่สูงสุด้มูาพื่ัฒนาในรูปีแบบเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันท้�ใชั้้ในการทำนายด้้วิยภัาษา	 Python	 และ	 Django	 Framework	 และใชั้้โปีรแกรมู	
Postgresql	เปี็นฐานข้้อมููล	ผลการวิิเคราะห์ควิามูพื่ึงพื่อใจัข้องผู้ใชั้้ท้�มู้ต่อเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน	พื่บวิ่า	ผู้ใชั้้มู้ควิามูพื่ึงพื่อใจัในระด้ับมูากท้�สุด้	มู้ค่าเฉล้�ย
อยู่ท้�	4.59	และค่าเบ้�ยงเบนมูาตรฐาน	0.55

	 คำสำคัญ:	แบบจัำลองทำนาย,	การเร้ยนรู้ข้องเคร่�อง,	เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน,	การวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก,	ปี่าไมู้ตัด้สินใจั,	ต้นไมู้ตัด้สินใจั
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 บทนำำ�	(Introduction)

	 ปีัญหาทั�วิไปีอย่างหนึ�งท้�นักศึึกษาระดั้บอุด้มูศึึกษาต้อง
เผชั้ิญในชั้่วิงปีีแรกค่อควิามูท้าทายในการปีรับตัวิให้เข้้ากับ
การเร้ยนในระด้ับอุด้มูศึึกษา	 ควิามูท้าทายเหล่าน้�มูักเกิด้จัาก
ควิามูยากลำบากในการปีรบัตวัิเข้า้กบัการเรย้นในมูหาวิทิยาลยั
และการข้าด้พ่ื่�นฐานการเร้ยนรู้ท้�จัำเปี็น	 สาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์	 คณะวิิทยาศึาสตร์	 มูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	
เปี็นสาข้าวิิชั้าท้�เปีิด้สอนระด้ับปีริญญาด้้านคอมูพื่ิวิเตอร์	 สาข้า
วิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 มูักมู้ปีัญหาเก้�ยวิกับการพื่้นสภัาพื่
ข้องนักศึึกษาชั้่วิงปีีท้�	1	ท้�จัะข้ึ�นปีีท้�	2	เปี็นอย่างมูาก	เมู่�อเท้ยบ
อตัราสว่ินกบัการพื่น้สภัาพื่ข้องนกัศึกึษาในชั้ั�นปีอี่�น	ๆ 	เน่�องจัาก
นักศึึกษาอาจัมู้ปัีญหา	 เชั้่น	 ไมู่สามูารถุปีรับตัวิในการเร้ยน 
ในระดั้บมูหาวิิทยาลัยได้้	 หร่อไมู่มู้พื่่�นฐานควิามูรู้ท้�จัำเป็ีนใน 
การศึึกษา	เปี็นต้น
	 การเร้ยนรู้ข้องเคร่�อง	 (Machine	learning)	 เปี็นศึาสตร์
แข้นงหนึ�งท้�ใชั้้สร้างในการเร้ยนรู้ให้กับเคร่�องโด้ยอาศึัยวิิธิ้การ
ทางคณิตศึาสตร์และสถุิติในการสร้างแบบจัำลอง	 (Model) 
จัากข้อ้มูลูท้�มูอ้ยู	่เพื่่�อใชั้ใ้นการทำนายผลและตัด้สินใจั	(Bancha,	
2021,	p.	11)	การเร้ยนรู้ข้องเคร่�อง	ค่อ	การใชั้้ข้้อมููลท้�มู้อยู่เพื่่�อ
พื่ัฒนาแบบจัำลองท้�สามูารถุใชั้้ในการคาด้การณ์ผลลัพื่ธิ์ต่าง	 ๆ 
สำหรับข้้อมููลใหมู่	 (Grus,	 2019,	 p.	 164)	 ได้้มู้การนำการ
เร้ยนรู้ข้องเคร่�องมูาใชั้้ทำนายเก้�ยวิกับนักศึึกษา	อาทิ	Hussain	
and	Khan	(2021)	นำการเร้ยนรู้ข้องเคร่�องมูาใชั้้ในการทำนาย
ปีระสิทธิิภัาพื่ข้องนักเร้ยนระดั้บมัูธิยมู	 Li	 and	 Liu	 (2021) 
ใชั้้การเร้ยนรู้ข้องเคร่�องปีระเภัทการเร้ยนรู้เชั้ิงลึก	 (Deep 
learning)	ทำนายปีระสทิธิภิัาพื่นกัศึกึษาระด้บัอดุ้มูศึกึษา	เพ่ื่�อใชั้ ้
ในการวิางแผนในระด้บัการศึกึษาท้�สงูข้ึ�น	Kepan	et	al.	(2018)	
ได้้ใช้ั้เหมู่องข้้อมููลในการทำนายนักศึึกษาระด้ับปีริญญาตร้ 
ท้�ออกกลางคัน	 Thaweechat	 et	 al.	 (2022)	 ได้้ศึึกษาเร่�อง
ระบบทำนายการพื่้นสภัาพื่ข้องนักศึึกษาระด้ับปีริญญาตร้ 
คณะวิิทยาศึาสตร์	 มูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	 ด้้วิยเทคนิค
การทำเหมู่องข้้อมููล	 ซึ่ึ�งงานวิิจััยทั�งหมูด้ส่วินใหญ่จัะพื่บว่ิาการ
ทำนายด้้วิยการเร้ยนรู้ข้องเคร่�องค่อนข้้างให้ควิามูแมู่นยำใน
การทำนาย
	 นอกจัากน้�	หลาย	ๆ 	งานวิจิัยัยังนำแบบจัำลองท้�ทำนายมูา
พื่ฒันาตอ่ในรปูีแบบเวิบ็แอปีพื่ลเิคชั้นั	Clitan	et	al.	(2021,	pp.	
70-74)	พื่ฒันาเวิบ็แอปีพื่ลเิคชั้นัซึ่ึ�งชั้ว่ิยใหผู้ใ้ชั้ส้ามูารถุวิเิคราะห์
วิิวิัฒนาการข้องการระบาด้ใหญ่ข้องไวิรัสโคโรนา	 2019	 ใน
ปีระเทศึโรมูาเนย้ในรปูีแบบกราฟิกิ	และการทำนายวิวิิฒันาการ
ข้องผูต้ดิ้เชั้่�อ	Prasetyo	et	al.	(2021,	pp.	49-59)	ได้ส้รา้งระบบ
การทำนายโรคเบาหวิาน	โด้ยใชั้้อัลกอริทึมู	XGBoost	ผ่านเวิ็บ
แอปีพื่ลิเคชั้นั	Rekha	et	al.	(2021,	pp.	3770-3783)	ได้้พื่ฒันา
เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน	 เพื่่�อคาด้การณ์การใชั้้งานโด้ยใชั้้อัลกอริทึมู 
การถุด้ถุอยเชั้ิงเส้นท้�มู้ตัวิแปีรหลายตัวิเพ่ื่�อทำนายรูปีแบบการ 

ใชั้้งานเพื่่�อควิามูชั้ัด้เจันท้�ด้้ข้ึ�น	 และการตัด้สินใจัทางการเงิน 
ท้�ด้้ข้ึ�นในด้้านต่าง	ๆ	เชั้่น	งบปีระมูาณ	การตลาด้	ฯลฯ
	 จัากท้�กล่าวิมูาข้า้งตน้ผูว้ิจิัยัจังึจัะนำเทคนคิการเรย้นรูข้้อง
เคร่�องมูาปีระยุกต์ใชั้้ในการทำนายโอกาสท้�นักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	 1 
จัะได้ข้้ึ�นชั้ั�นปีที้�	2	เพื่่�อจัะทำนายเบ่�องตน้ได้ว่้ิานกัศึกึษาชัั้�นปีที้�	1 
คนใด้มูแ้นวิโน้มูไมู่ได้้ข้ึ�นชัั้�นปีีท้�	2	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์ 
จัะได้ว้ิางแผนด้แูลนกัศึกึษาท้�มู้แนวิโนมู้มูป้ีญัหาเปีน็กรณพ้ื่เิศึษ	
เพื่่�อชั้่วิยเพื่ิ�มูโอกาสในการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2	 ลด้การออกมูากข้ึ�น 
โด้ยการสรา้งแบบจัำลองทำนายน้�	ได้เ้กบ็รวิบรวิมูข้อ้มูลูนกัศึกึษา 
จัากนักศึกึษาชัั้�นปีที้�	1-4	โด้ยการใชั้แ้บบสอบถุามู	และรวิบรวิบ 
ข้้อมููลจัากสำนักวิิชั้าการและงานทะเบ้ยนข้องมูหาวิิทยาลัย
ราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	 เล่อกเฉพื่าะนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์ชัั้�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	
หลกัสตูรปีรับปีรุง	2561	ปีรับข้อ้มูลูท้�ไมูส่มูดุ้ลด้ว้ิยการทำข้้อมูลู
ให้สมูดุ้ลแบบ	SMOTE	(Synthetic	minority	oversampling	
technique:	 SMOTE)	 ซึ่ึ�งเป็ีนวิิธิ้ท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่ในการเพื่ิ�มู
ข้้อมููลวิิธิ้หนึ�งสำหรับข้้อมููลไมู่สมูดุ้ล	(Imbalanced	data)	ค่อ	
ข้้อมููลท้�มู้จัำนวินข้้อมููลในกลุ่มูหนึ�งมูากกว่ิาจัำนวินข้้อมููลข้อง 
อ้กกลุ่มูหนึ�งเปี็นจัำนวินมูาก (Ishaq	 et	 al.,	 2021;	 Elreedy	
&	Atiya,	2019;	Akarachantachote	&	Panitsupakamol,	
2019)	 และเพื่่�อให้ได้้แบบจัำลองท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่สูงสุด้ท้�ใชั้้ 
ในการทำนาย	ผูว้ิจิัยัจังึได้เ้ลอ่กอลักอรทิมึูท้�งานวิจิัยัตา่ง	ๆ 	นยิมูใชั้ ้
3	 แบบ	 และนำมูาเปีร้ยบเท้ยบปีระสิทธิิภัาพื่โด้ยอัลกอริทึมู 
ท้�นำมูาเปีร้ยบเท้ยบ	ด้ังน้�
	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	 (Logistic 
regression)	 ซึ่ึ�งเปี็นอัลกอริทึมูท้�จััด้อยู่ในปีระเภัทการเร้ยนรู้
แบบมูผู้้สอน	(Supervised	learning)	สาํหรบัการทาํนายผลแบบ 
การจัําแนก	(Classification)	โด้ยข้้อมููลตัวิอย่างแต่ละรายการ
จัะมูค้อลมัูนท์้�เปีน็ผลลพัื่ธิห์รอ่ตวัิแปีรท้�สามูารถุจัาํแนกปีระเภัท
หร่อแบ่งได้้เปี็น	2	กลุ่มู	(Binary	classes)	เปี็นข้้อมููลไมู่ต่อเน่�อง 
เชั้น่	Yes/No,	True/False	หร่อ	Success/Fail	เปีน็ต้น	ส่วินคอลัมูน์ 
ท้�เปีน็คณุลกัษณะหรอ่ตวัิแปีรอสิระอาจัมูต้ั�งแต	่1	คอลมัูนขึ์้�นไปี 
(Bancha,	2021,	p.	152;	Saraubon,	2020,	p.	459)	โด้ยได้้
มู้การวิิจััยหลายงานได้้นำการถุด้ถุอยโลจ้ัสติกมูาใชั้้เป็ีนเทคนิค
ในการทำนาย	อาทิ	Fathiya	and	Sadath	(2021)	ใชั้้ในการ 
ทำนายโอกาสการเข้า้ศึกึษามูหาวิิทยาลยัข้องนกัเร้ยน	Atik	et	al. 
(2021)	 ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจ้ัสติกในการ
ทำนายเจัตคติต่อสิ�งแวิด้ล้อมูข้องนักเร้ยนระด้ับชั้ั�นมูัธิยมูศึึกษา	
Chacha	 et	 al.	 (2019)	 ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอย 
โลจั้สติกในการทำนายการออกกลางคันข้องนักศึึกษา	 และ 
Wu	et	al.	(2023)	ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	
ในการทำนายข้อ้เสนอการรบัเข้า้เรย้นกบัควิามูนา่จัะเปีน็ในการ
ลงทะเบ้ยนข้องนักศึึกษา



 93

	 เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	 (Decision	 tree)	 เปี็นอัลกอริทึมู 
ท้�มู้ลักษณะสร้างลําด้ับการตัด้สินใจัเปี็นแผนภัูมูิท้�มู้ลักษณะ
โครงสร้างคล้ายกับต้นไมู้แบบกลับหัวิ	นิยมูใชั้้งานกันอย่างแพื่ร่
หลาย	เน่�องจัากมูห้ลักการท้�ไมู่ยุง่ยาก	สามูารถุเร้ยนรู้ได้ง่้ายและ
รวิด้เรว็ิ	สามูารถุทํานายผลได้ท้ั�งแบบจัำแนกข้อ้มูลูและแบบการ
ถุด้ถุอย	 (Regression)	 ทั�งน้�ข้้อมููลท้�จัะทํานายผลด้้วิยเทคนิค
ต้นไมู้ตัด้สินใจันั�น	 คอลัมูน์ท้�เป็ีนคุณลักษณะหร่อตัวิแปีรอิสระ
ควิรเป็ีนข้อ้มูลูท้�สามูารถุจััด้กลุ่มูได้	้ส่วินตัวิแปีรตามูหร่อผลลัพื่ธิ์	
อาจัเป็ีนแบบจัำแนกข้้อมููลหร่อแบบการถุด้ถุอย	 (Bancha,	
2021,	pp.	247-248)	โด้ยได้้มู้การวิิจััยหลายงานได้้นำเทคนิค
ปี่าไมู้ตัด้สินใจั	 มูาใชั้้เปี็นเทคนิคในการทำนาย	 อาทิ	 Gotardo	
(2019)	 ใชั้้เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจัในการทำนายปีระสิทธิิภัาพื่
ข้องนักศึึกษา	Khakata	et	al.	(2019)	ใชั้้เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั 
ในการทำนายปีระสิทธิิภัาพื่ข้องนักศึึกษาบนสภัาพื่แวิด้ล้อมู 
ท้�เปี็นส่�อกลางทางอินเทอร์เน็ต	 และ	 Thaweechat	 (2022) 
ใชั้้เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจัในการทำนายการพื่้นสภัาพื่ข้อง
นักศึึกษาระด้ับปีริญญาตร้	คณะวิิทยาศึาสตร์
	 เทคนิคป่ีาไมู้ตดั้สินใจั	(Random	forest)	เป็ีนอัลกอริทมึูท้� 
มูลั้กษณะคลา้ยเทคนคิตน้ไมูต้ดั้สินใจั	แตจ่ัะสุ่มูข้อ้มูลู	(Instance) 
ไปีสรา้งเป็ีนตน้ไมูห้ลาย	ๆ 	ตน้	แตล่ะตน้เรย้กวิา่เซึ่ตยอ่ย	(Subset) 
เหมู่อนปี่าท้�มู้ต้นไมู้จัํานวินมูาก	 ๆ	 ซึ่ึ�งแต่ละต้นจัะมู้รูปีแบบสุ่มู
ไมู่เหมู่อนกัน	 โด้ยในข้ั�นตอนการใชั้้งานทํานาย	 แต่ละต้นก็ทํา
การทํานายแล้วิเล่อกผลท้�ได้้จัากการโหวิตท้�มูากท้�สุด้มูาเปี็น
ผลลพัื่ธิ	์(Saraubon,	2020,	p.	452)	โด้ยได้มู้ก้ารวิจิัยัหลายงาน 
ได้น้ำเทคนคิปีา่ไมู้ตดั้สนิใจั	มูาใชั้เ้ปีน็เทคนคิในการทำนาย	อาทิ	

Behr	et	al.	(2020)	ใชั้้ในการทำนายล่วิงหน้าข้องการออกจัาก
มูหาวิิทยาลยักลางคนั	Dien	et	al.	(2021)	ใชั้เ้ทคนคิปีา่ไมูต้ดั้สนิใจั 
ในการทำนายปีระสิทธิิภัาพื่ข้องนักศึกึษามูหาวิิทยาลัยสหสาข้า
วิชิั้าชั้พ้ื่	และ	Beaulac	and	Rosenthal	(2019)	ใชั้เ้ทคนคิปีา่ไมู ้
ตดั้สนิใจัในการทำนายควิามูสำเรจ็ัทางวิชิั้าการและวิชิั้าเอกข้อง
นักศึึกษามูหาวิิทยาลัย
	 จัากนั�นนำแบบจัำลองท้�สร้างโด้ยอัลกอริทึมูทั�ง	 3	 แบบ
มูาวัิด้ปีระสิทธิิภัาพื่แบบจัำลองด้้วิยการหาค่าควิามูถูุกต้อง 
(Accuracy)	 ซึ่ึ�งเปี็นการตรวิจัสอบวิ่าผลลัพื่ธิ์ท้�แบบจัำลอง
ทำนายออกมูา	 (Predicted	 value)	 มู้ค่าตรงกับคําตอบจัริง	
(Actual	 value)	 คิด้เปี็นสัด้ส่วินร้อยละเท่าใด้	 ซึ่ึ�งเป็ีนตัวิวิัด้ท้�
นิยมูใชั้้ในการจัำแนกข้้อมููล	 (Pacharawongsakda,	 2020, 
p.	112)	และค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมูอ่วัิด้	(Root	mean 
square	error:	 RMSE)	 เปี็นการคํานวิณค่าควิามูคลาด้เคล่�อน
ข้องเคร่�องมูอ่วิดั้	เปีน็การหาค่าควิามูผดิ้พื่ลาด้หร่อควิามูแตกต่าง 
โด้ยเฉล้�ยระหวิ่างข้้อมููลจัริงกับผลการทํานาย	(Bancha,	2021, 
p.	129)	จัากนั�นนำอลักอรทิมึูท้�มูป้ีระสทิธิภิัาพื่ด้ท้้�สดุ้ไปีเพื่่�อพื่ฒันา 
เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันท้�ใชั้้ในการทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2	
ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์

 วััตถุุประสงคั์ก�รวัิจััย่	(Objectives)
	 1.	เพื่่�อสร้างแบบจัำลองทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	 2	
ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์
	 2.	เพื่่�อพื่ัฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�น
ชั้ั�นปีี	2	ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์

 กรอบแนำวัคัิดก�รวัิจััย่	(Conceptual	framework)
Figure 1
Conceptual Framework
กรอบแนวคิดการวิจััย

แบบจำลองที่่�ใช้้การที่ำนายโอกาสที่่�มี่ประสิที่ธิิภาพดี่ที่่�สุดี

เว็็บแอปพลิเคช้ันที่ำนายโอกาสการไดี้ขึ้้�นช้ั�นปีที่่� 2 ขึ้องนักศึ้กษาช้ั�นปีที่่� 1 สาขึ้าว็ิช้าว็ิที่ยาการคอมีพิว็เตอร์

ผลประเมีินคว็ามีพ้งพอใจเว็็บแอปพลิเคช้ันที่ำนายโอกาสการไดี้ขึ้้�นช้ั�นปีที่่� 2 ขึ้องนักศึ้กษาช้ั�นปีที่่� 1 สาขึ้าว็ิช้าว็ิที่ยาการคอมีพิว็เตอร์

ขึ้้อมีูล (Data)

ข้้อมููลนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร ์
ชั้ั�นปีีท้�	1-4	ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์ 
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	 นำข้้อมููลนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์ 
ชั้ั�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 หลักสูตร
ปีรบัปีรงุ	2561	และทฤษฎีท้้�เก้�ยวิข้้อง	ได้แ้ก	่วิทิยาศึาสตรข์้อ้มูลู 
การทำข้้อมููลให้สมูดุ้ล	 และการเร้ยนรู้ข้องเคร่�อง	 มูาใชั้้ในการ
สร้างแบบจัำลองท้�ใชั้้การทํานายโอกาสท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่ด้้ท้�สุด้	
จัากนั�นเมู่�อได้้แบบจัำลองท้�ด้้ท้�สุด้แล้วิ	 นำแบบจัำลองและ
แนวิทางทฤษฎี้เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันมูาพื่ัฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน
ทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	ข้องนักศึ้กษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้า

วิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	 เพื่่�อใชั้้ในการทำนาย	 และข้ั�นตอน
สุด้ท้ายนำไปีศึึกษาควิามูพื่ึงพื่อใจัผู้ใชั้้ท้�มู้ต่อเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน
ทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	สาข้า
วิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์

 วัิธีีดำ�เนำินำก�รวัิจััย่	(Methodology)
	 ผู้วิิจััยด้ำเนินการวิิจััย	 มู้ข้ั�นตอนวิิธิ้ในการด้ำเนินการวิิจััย
ด้ัง	Figure	2

Figure 2
Methodology
วิธีีดำเนินการวิจััย

การที่ำคว็ามีเขึ้้าใจปัญหา

การที่ำคว็ามีเขึ้้าใจขึ้้อมีูล

ประเมีินแบบจำลอง

ที่ฤษฎี่ที่่�เก่�ยว็ขึ้้อง

	 ทำควิามูสะอาด้ข้้อมููล	 ทำข้้อมููลให้สมูดุ้ล	 การคัด้เล่อกคุณลักษณะ 
	 	 	 สำหรับทำนาย

สร้างแบบจำลอง

	 แบ่งข้้อมููลสำหรับ	Train	และ	Test	แบบจัำลอง	 สร้างแบบจัำลอง

การนำไปใช้้

	 นำแบบจัำลองท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่สูงสุด้	 ปีระเมูินควิามูพื่ึงพื่อใจัเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน 
	 พื่ัฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ัน	 ทำนายโอกาส 
	 สำหรับทำนายโอกาสการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	 การได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1 
	 ข้องนักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	 สาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์

	 วิิธิ้ด้ำเนินการวิิจััยด้ำเนินการตามูข้ั�นตอน	 CRISP-DM	
process	 (Pacharawongsakda,	 2020)	 โด้ยมู้รายละเอ้ยด้ 
การด้ำเนินการด้ังน้�	
	 1.	การทำความเข้้าใจปััญหา	 (Business	 under-
standing) เปี็นข้ั�นตอนการทำควิามูเข้้าใจัปีัญหา	โด้ยข้ั�นตอน
น้�ผู้วิิจััยได้้ศึึกษาปัีญหาจัากผู้ท้�เก้�ยวิข้้อง	 ได้้แก่	 นักศึึกษา	 และ
อาจัารย์ปีระจัำสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์
	 2.	การทำความเข้า้ใจข้อ้มูล	(Data	understanding)	
ผู้วิิจััยเก็บรวิบรวิมูข้้อมููลโด้ยการใชั้้แบบสอบถุามู	 โด้ยเล่อก

เฉพื่าะนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์ชั้ั�นปีีท้�	 1-4	ท้�
ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 หลักสูตรปีรับปีรุง	 2561	
และรวิบรวิมูข้้อมููลจัากสำนักส่งเสริมูวิิชั้าการและงานทะเบ้ยน
ข้องมูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	 เพ่ื่�อจัะได้้นำข้้อมููลมูาใชั้้ 
ในการสร้างแบบจัำลอง	โด้ยมู้ปีระชั้ากรและกลุ่มูตัวิอย่าง	ด้ังน้�
	 	 2.1	ปีระชั้ากร	 ได้้แก่	 นักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์ชัั้�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	
หลักสูตรปีรับปีรุง	2561	จัำนวิน	170	คน
	 	 2.2	กลุ่มูตัวิอย่าง	ได้้แก่	นักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
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คอมูพื่ิวิเตอร์ชั้ั�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์	
หลักสูตรปีรับปีรุง	 2561	 โด้ยทำการเล่อกกลุ่มูตัวิอย่างแบบ
เจัาะจัง	(Purposive	sampling)	จัำนวิน	125	คน
 3.	การเตรียมข้้อมูล	 (Data	 preparation)	 แบ่งราย
ละเอ้ยด้ข้ั�นตอนการด้ำเนินงาน	ได้้ด้ังน้�
	 	 3.1	ทำควิามูสะอาด้ข้อ้มูลู	(Data	cleaning)	ด้ว้ิยการ
ตรวิจัสอบควิามูถุูกต้องข้องข้้อมููล	 เติมูข้้อมููลท้�ข้าด้ให้สมูบูรณ์	
และแปีลงข้้อมููลให้อยู่ในรูปีแบบท้�สามูารถุนำไปีใชั้้ในการสร้าง
แบบจัำลองได้้	
	 	 3.2	ทำข้้อมููลให้สมูดุ้ล	 (Class	 data	 balancing)	
เน่�องจัากกลุมู่ข้้อมููลผูไ้มูไ่ด้ข้้ึ�นชัั้�นปีที้�	2	สำหรบัสรา้งแบบจัำลอง
มูจ้ัำนวินแตกต่างจัากกลุมู่ข้อ้มูลูผูไ้ด้ข้้ึ�นชัั้�นปีที้�	2	เปีน็จัำนวินมูาก 
ผู้วิิจััยจัึงได้้ทำการทำข้้อมููลให้สมูดุ้ลแบบ	SMOTE	ซึ่ึ�งเปี็นวิิธิ้ท้�
มู้ปีระสิทธิิภัาพื่ในการเพื่ิ�มูข้้อมููลวิิธิ้หนึ�ง	(Ishaq	et	al.,	2021;	
Elreedy	&	Atiya,	2019;	Akarachantachote	&	Panitsupa-
kamol,	 2019)	 โด้ยในการทำข้้อมููลสมูดุ้ลจัะใชั้้การสุ่มูช่ั้�อว่ิา 
การสุมู่ตวัิอยา่งเพื่ิ�มู	(Over-sampling)	กลุมู่สว่ินนอ้ย	วิธิิ	้SMOTE 
คำนวิณด้ังน้�
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    u	 แทน	ค่าสุ่มูท้�อยู่ระหวิ่าง	0	–	1
	 	 3.3	การคัด้เลอ่กคุณลักษณะสำหรับทำนาย	(Feature	
selection)	การคัด้เล่อกคุณลักษณะสำหรับทำนายมู้การเล่อก 
2	ข้ั�นตอน	ค่อ	1)	 เล่อกคุณลักษณะจัากการตั�งสมูมูติฐานและ 
จัากการศึึกษางานวิิจััยท้�เก้�ยวิข้้อง	 และ	 2)	 เล่อกจัากการใชั้้
เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	(Decision	tree)
	 4.	สร้างแบบจำลอง	 (Modeling)	 แบ่งรายละเอ้ยด้ 
ข้ั�นตอนการด้ำเนินงาน	ได้้ด้ังน้�
	 	 4.1	แบ่งข้้อมููลสำหรับสอนแบบจัำลองและทด้สอบ
แบบจัำลอง	(Spilt	data	for	train	and	test	model)	โด้ยใชั้้ 
อัตราส่วินการแบ่ง	 80 :20	 ได้้แก่	 จัำนวิน	80%	มูาสร้างแบบ
จัำลองทำนายโอกาสท้�นักศึึกษาชัั้�นปีีท้�	 1	 จัะได้้ข้ึ�นชัั้�นปีีท้�	 2	
และข้้อมููลจัำนวิน	 20%	ท้�เหล่อใชั้้การวิัด้ค่าควิามูถุูกต้องข้อง
แบบจัำลอง
	 	 4.2	สรา้งแบบจัำลอง	(Model	building)	ในงานวิิจัยัน้� 
ได้้ใชั้้อัลกอริทึมูในการสร้างแบบจัำลองสำหรับทำนาย	 ได้้แก่	
เทคนคิการวิิเคราะหก์ารถุด้ถุอยโลจัส้ตกิ	เทคนคิตน้ไมูต้ดั้สนิใจั	
และเทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจั	โด้ยจัะมู้การคัด้เล่อกแบบจัำลองท้�มู้
ปีระสิทธิิภัาพื่สูงสุด้ท้�จัะใชั้้ในการทำนายโอกาสได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2 
ข้องนักศึึกษา	 ข้้อมููลทำนายผลจัะเปี็นสถุานะข้องนักศึึกษา	
(ผ่าน/ไมู่ผ่าน)

	 5.	การปัระเมิน	 (Evaluation)	 วัิด้ปีระสิทธิิภัาพื่แบบ
จัำลองด้ว้ิยการหาค่าควิามูถูุกตอ้งและค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้อง
เคร่�องมู่อวิัด้
	 6.	การนำไปัใช้้	 (Deployment)	 นำแบบจัำลองท้�มู ้
คา่ควิามูถูุกตอ้งสงูสดุ้มูาพื่ฒันาในรปูีแบบเวิบ็แอปีพื่ลิเคชัั้นท้�ใชั้้
ในการทำนายโอกาสได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีี	 2	ข้องนักศึึกษา	และปีระเมูิน
ควิามูพึื่งพื่อใจัผู้ใชั้้	 โด้ยใชั้้สถิุติ	 ได้้แก่	 ค่าเฉล้�ยและส่วินเบ้�ยง
เบนมูาตรฐาน	 จัากนั�นนำผลท้�ได้้เท้ยบกับเกณฑ์์การปีระเมิูน	
(Srisa-ard,	2013)	ด้ังน้�
	 	 ค่าเฉล้�ย	4.51-5.00	 หมูายควิามูวิ่า	 ระด้ับมูากท้�สุด้
	 	 ค่าเฉล้�ย	3.51-4.50	 หมูายควิามูวิ่า	 ระด้ับมูาก
	 	 ค่าเฉล้�ย	2.51-3.50	 หมูายควิามูวิ่า	 ระด้ับปีานกลาง
	 	 ค่าเฉล้�ย	1.51-2.50	 หมูายควิามูวิ่า	 ระด้ับน้อย
	 	 ค่าเฉล้�ย	1.00-1.50	 หมูายควิามูวิ่า	 ระด้ับน้อยท้�สุด้

 ผลก�รวัิจััย่	(Results)
	 โด้ยมู้รายละเอ้ยด้การด้ำเนินการ	ด้ังน้�
 1. ผลการที่ำคว็ามีเขึ้้าใจปัญหา
	 	 ผลจัากการทำควิามูเข้า้ใจัปีญัหา	โด้ยการเกบ็รวิบรวิมู
ข้้อมููลจัากการสัมูภัาษณ์นักศึึกษาและคณาจัารย์	 สาข้าวิิชั้า
วิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 พื่บวิ่า	 สาเหตุท้�นักศึึกษาสาข้าวิิชั้า
วิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์ชัั้�นปีีท้�	 1	 ต้องออกจัากมูหาวิิทยาลัย 
ไมู่ได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	ได้้แก่	เกรด้ไมู่ถุึงทำให้ถุูกให้ออก	หร่อลาออก	
ซึ่ึ�งมูาจัากสาเหตุหลายปีระการ	 โด้ยสาเหตุท้�พื่บมูากท้�สุด้	 ค่อ 
ไมูส่ามูารถุปีรับตวัิจัากการเรย้นระดั้บมูธัิยมูศึกึษาเข้า้สูก่ารเรย้น
ระด้ับอุด้มูศึึกษาได้้	และค้นพื่บวิ่าไมู่ใชั้่สาข้าท้�ตนถุนัด้
 2. ผลการที่ำคว็ามีเขึ้้าใจขึ้้อมีูล
	 	 ผู้วิิจััยเก็บรวิบรวิมูข้้อมููล	 โด้ยการใชั้้แบบสอบถุามู 
โด้ยเล่อกเฉพื่าะนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์ 
ชั้ั�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 หลักสูตร
ปีรับปีรุง	 2561	 ซึ่ึ�งมู้จัำนวิน	 125	 คน	 และรวิบรวิมูข้้อมููล
จัากสำนักส่งเสริมูวิิชั้าการและงานทะเบ้ยนข้องมูหาวิิทยาลัย
ราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	 เพื่่�อจัะนำข้้อมููลมูาใชั้้ในการสร้างแบบจัำลอง	
โด้ยข้อ้มูลูท้�เกบ็รวิบรวิมูปีระกอบด้ว้ิย	1)	รหสันกัศึกึษา	2)	ชั้ั�นปีี 
3)	 สถุาบันท้�จับการศึึกษา	 4)	 แผนการเร้ยน	 5)	 ผลการเร้ยน 
ตลอด้หลักสูตรท้�ใชั้้สมูัครเข้้าเร้ยนตอนปีี	1	6)	ผลการเร้ยนกลุ่มู
รายวิิชั้าคณิตศึาสตร์	7)	ผลการเร้ยนกลุ่มูรายวิิชั้าวิิทยาศึาสตร ์
8)	 ผลการเร้ยนกลุ่มูรายวิิชั้าภัาษาต่างปีระเทศึ	 9)	 รอบท้�มูา
สมูัครเร้ยนสาข้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์	 10)	 เกรด้ในชัั้�นปีีท้�	 1	
ภัาคการศึึกษาท้�	 1	 11)	 เคยแข้่งทักษะด้้านคอมูพิื่วิเตอร์ไหมู 
12)	 เคยอบรมูเก้�ยวิกับคอมูพื่ิวิเตอร์ไหมู	 13)	 เคยเร้ยนเข้้ยน
โปีรแกรมูไหมู	 14)	 เคยอบรมูเข้้ยนโปีแกรมูไหมู	 15)	 มู้ทักษะ
ด้้านอ่�น	 ๆ	 ไหมู	 16)	 สนใจัอยากพื่ัฒนาทักษะด้้านใด้เพื่ิ�มู 
17)	 รายได้้ข้องครอบครัวิต่อเด้่อน	 18)	 สถุานภัาพื่ครอบครัวิ 
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19)	 รู้จัักสาข้าวิิชั้าวิิทยาการคอมูพิื่วิเตอร์จัากช่ั้องทางใด้	 และ	
20)	ทำไมูถุึงเล่อกเร้ยนสาข้าน้�
 3. ผลการเตร่ยมีขึ้้อมีูล
	 	 3.1	ผลการทำควิามูสะอาด้ข้้อมููล	 ทำควิามูสะอาด้
ข้้อมููลด้้วิยการตรวิจัสอบควิามูถูุกต้องข้องข้้อมููล	 ได้้แก่	 ข้้อมููล
เกรด้เฉล้�ยรวิมูระดั้บมัูธิยมูตอนปีลาย	 และเกรด้ในชัั้�นปีีท้�	 1	
ภัาคการศึึกษาท้�	 1	 โด้ยเท้ยบกับข้้อมููลเกรด้ท้�ได้้จัากสำนัก 
ส่งเสริมูวิิชั้าการและงานทะเบ้ยนข้องมูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏ

บุร้รัมูย์	 เติมูข้้อมููลท้�ข้าด้ให้สมูบูรณ์	 และแปีลงข้้อมููลให้อยู่ใน
รปูีแบบท้�สามูารถุนำไปีสรา้งแบบจัำลองได้	้ด้ว้ิยการใชั้	้python	
library	ได้้แก่	pandas	และ	NumPy	
	 	 3.2	ผลการทำข้้อมููลให้สมูดุ้ล	ในการทำนายท้�มู้ควิามู
ถุกูต้องนั�นข้อ้มูลูส่วินข้องคลาสท้�ตอ้งการต้องมูจ้ัำนวินใกล้เคย้ง 
หร่อเท่ากัน	 เพื่่�อให้มู้ควิามูถูุกต้องข้องแบบจัำลองท้�ใชั้้ใน 
การทำนายมูากท้�สุด้	 ผู้วิิจััยจึังได้้ทำการทำข้้อมููลให้สมูดุ้ล 
โด้ยได้้ผลการทำข้้อมููลสมูดุ้ลด้ัง	Table	1

Table 1
The Number of Data Before Data Balancing and the Number of Data After Data Balancing
จัำนวนข้้อมููลก่อนทำสมูดุลข้้อมููล	และจัำนวนข้้อมููลหลังทำสมูดุลข้้อมููล

คลาส

จำนว็นขึ้้อมีูล

ขึ้้อมีูลที่่�ยังไมี่ที่ำสมีดีุลขึ้้อมีูล 
(Imbalanced data)

ขึ้้อมีูลหลังจากที่ำสมีดีุลขึ้้อมีูล 
(Balanced data)

ผ่าน 119	คน 119	คน

ไมู่ผ่าน 6	คน 119	คน

รวิมู 125	คน 238	คน

	 	 3.3	ผลการคัด้เล่อกคุณลักษณะสำหรับทำนาย 
ผลคุณลักษณะท้�ใชั้้ในการสร้างแบบจัำลอง	 ได้้แก่	 ข้้อมููลเกรด้
เฉล้�ยรวิมูในระด้บัมูธัิยมูตอนปีลาย	แผนการเร้ยน	ข้นาด้โรงเรย้น	
สถุานะครอบครวัิ	ปีระสบการณเ์ข้้ยนโปีรแกรมู	และข้้อมูลูอ่�น	ๆ  
มูาพื่ิจัารณาสำหรับการได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2	 สาข้าวิิชั้าวิิทยาการ

คอมูพิื่วิเตอร์	 และใชั้้ข้้อมููลในการสร้างแบบจัำลองด้้วิยเทคนิค
ต้นไมู้ตัด้สินใจัได้้ผลด้ัง	Figure	3
	 	 	 โด้ยใชั้้ค่าควิามูสำคัญจัากเทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั 
ท้�มู้ผลด้ัง	Figure	3	ในการเล่อกคุณลักษณะท้�ใชั้้ในการทำนาย
ได้้ผลด้ัง	Table	2

Table 2
Table	of	Importance	Values	of	Features	Influencing	Data	Prediction	From	Decision	Tree	Technique
ตารางค่าความูสำคัญข้องคุณลักษณะที�มูีผลในการทำนายข้้อมููลจัากเทคนิคต้นไมู้ตัดสินใจั

คุณลักษณะ 
(Feature)

ค่าคว็ามีสำคัญ 
(Importance values of features)

เคยเข้้ยนโปีรแกรมูหร่อไมู่ 0.358205

แผนการเร้ยน 0.254090

เกรด้เฉล้�ยรวิมูในชั้ั�นมูัธิยมู 0.234765

สถุานะครอบครัวิ	 0.056416

ข้นาด้โรงเร้ยน 0.047389

รายได้้ข้องครอบครัวิต่อเด้่อน 0.018495

เคยอบรมูเข้้ยนโปีรแกรมูหร่อไมู่		 0.017552

รอบท้�สมูัครเร้ยน	 0.013089
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Figure 3
Model	Created	Using	Decision	Tree	Technique
แบบจัำลองที�สร้างด้วยเทคนิคต้นไมู้ตัดสินใจั

	 	 จัาก	 Table	 2	 จึังได้้คุณลักษณะท้�จัะนำไปีใชั้้ในการ
สร้างแบบจัำลอง	 ได้้แก่	 	 เคยเข้้ยนโปีรแกรมูหร่อไมู่	 แผนการ
เร้ยนและเกรด้เฉล้�ยรวิมูในระด้ับมัูธิยมูตอนปีลาย	 เน่�องจัากมู้
ค่าควิามูสำคัญสูง	ค่อ	0.358205,	0.254090	และ	0.234765	
ตามูลำด้ับ
 4. ผลการสร้างแบบจำลอง
	 	 4.1	ผลการแบ่งข้้อมููลสำหรับสอนแบบจัำลองและ
ทด้สอบแบบจัำลอง	 แบ่งข้้อมููลสำหรับสอนแบบจัำลองและ
ทด้สอบแบบจัำลองโด้ยใชั้้อัตราส่วินการแบ่ง	 80 : 20	 ได้้แก่	
จัำนวิน	 80%	 มูาสร้างแบบจัำลองทำนายโอกาสท้�นักศึึกษา 
ชั้ั�นปีีท้�	1	จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	และข้้อมููลจัำนวิน	20%	ท้�เหล่อใชั้้
การวิัด้ค่าควิามูถุูกต้องข้องแบบจัำลอง
	 	 4.2	ผลการสร้างแบบจัำลอง	 ในงานวิิจััยน้�ได้้ใชั้ ้
อลักอริทมึูในการสร้างแบบจัำลองสำหรับทำนาย	ได้แ้ก่	เทคนิค
การวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	 เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	 และ
เทคนิคป่ีาไมู้ตดั้สินใจั	ซึ่ึ�งข้อ้มูลูท้�นำเข้า้ฝึกึสอนและทด้สอบจัะมู้	

3	คุณลักษณะ	ได้้แก่	เคยเข้้ยนโปีรแกรมูหร่อไมู่	แผนการเร้ยน
และเกรด้เฉล้�ยรวิมูในชัั้�นมูัธิยมู	 ส่วินข้้อมููลทำนายผลจัะเป็ีน 
สถุานะข้องนักศึึกษา	 (ผ่าน/ไมู่ผ่าน)	 โด้ยเร้ยกใชั้้อัลกอริทึมู 
ทั�ง	3	แบบจัาก	library	Scikit-learn	และใชั้้	Google	Colab	
เปี็นเคร่�องมู่อในการสร้างแบบจัำลอง
 5. ผลการว็ัดีประสิที่ธิิภาพแบบจำลอง 
	 	 วิัด้ปีระสิทธิิภัาพื่แบบจัำลองด้้วิยการหาค่าควิามู 
ถุูกต้องและค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมู่อวิัด้	 หลังจัาก
ท้�แบ่งข้้อมููลออกเปี็น	 2	 ส่วินและใชั้้แบบจัำลองท้�สร้างได้้จัาก
ข้้อมููลจัำนวิน	 80%	 มูาทำนายโอกาสท้�นักศึึกษาชัั้�นปีีท้�	 1 
จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2	 ข้้อมููลจัำนวิน	 20%	 ท้�เหล่อใชั้้การวิัด้ค่า
ควิามูถุูกต้อง	 จัากการนำข้้อมููลนักศึึกษาสาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์จัำนวิน	125	คน	ไปีทด้สอบกับแบบจัำลองทำนาย	
3	 แบบ	 ค่อ	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	 เทคนิค
ต้นไมู้ตัด้สินใจั	 และเทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจั	 ผลการทด้สอบค่า
ควิามูถุูกต้องข้องแบบจัำลองทำนาย	พื่บวิ่า	แบบจัำลองทำนาย
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ท้�ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะหก์ารถุด้ถุอยโลจั้สติก	มูค้่าควิามูถุกูตอ้ง
ในการทำนายท้�สงูสุด้	ตามูด้ว้ิยเทคนคิปีา่ไมูต้ดั้สนิใจั	และเทคนคิ
ต้นไมู้ตัด้สินใจั	ท้�ร้อยละ	97.91,	95.83	และ	93.75	ตามูลำด้ับ		
และได้้ทำการเปีรย้บเทย้บค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมูอ่วัิด้ 

พื่บวิ่า	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติกมู้ค่าน้อยสุด้ 
ตามูด้ว้ิยเทคนิคปีา่ไมูต้ดั้สนิใจั	และเทคนคิตน้ไมูต้ดั้สนิใจัเทา่กบั	
0.14,	0.20	และ	0.25	ตามูลำด้ับ	โด้ยแสด้งในรูปีแบบแผนภัูมูิ
ได้้ด้ัง	Figure	4

Figure 4
Comparison	of	Prediction	Accuracy	Values	From	Models	Created	by	Different	Algorithms
เปรียบเทียบค่าความูถููกต้องการทำนายข้้อมููลข้องแบบจัำลองแต่ละอัลกอริทึมู

	 	 ทำการเปีร้ยบเท้ยบค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้อง 
เคร่�องมู่อวิัด้	 พื่บวิ่า	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก 
มู้ค่าน้อยสุด้	 ตามูด้้วิยเทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจั	 และเทคนิคต้นไมู้

ตัด้สินใจั	เท่ากับ	0.14,	0.24	และ	0.25	ตามูลำด้ับ	โด้ยแสด้ง
ในรูปีแบบแผนภัูมูิได้้ด้ัง	Figure	5

Figure 5
Comparison of tool measurement errors from models created by different algorithms
เปรียบเทียบค่าความูคลาดเคล่�อนข้องเคร่�องมู่อวัดแบบจัำลองแต่ละอัลกอริทึมู
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	 	 จัากข้้างต้นการเปีร้ยบเท้ยบปีระสิทธิิภัาพื่ข้อง 
ตัวิทำนาย	 ทั�ง	 3	 แบบ	 ด้้วิยการใชั้้ข้้อมููลนักศึึกษาสาข้าวิิชั้า
วิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์พื่บวิ่าแบบจัำลองท้�ให้ค่าควิามูถุูกต้อง 
สูงท้�สุด้	 ค่อ	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติกด้้วิย 
ค่าควิามูถุูกต้อง	 97.91%	 และค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้อง 
เคร่�องมู่อวัิด้เท่ากับ	 0.14	 ซึ่ึ�งเป็ีนค่าท้�น้อยท้�สุด้	 เมู่�อเปีร้ยบ
เท้ยบกับอัลกอริทึมูอ่�น	ๆ 	รองลงมูาตามูลำด้ับ	ค่อ	เทคนิคต้นไมู ้
ตดั้สนิใจัด้้วิยค่าควิามูถูุกตอ้ง	95.83%	และค่าควิามูคลาด้เคล่�อน
ข้องเคร่�องมู่อวิัด้เท่ากับ	 0.25	 และเทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจัด้้วิย 
คา่	ควิามูถูุกตอ้ง	93.75%	คา่ควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมูอ่วิดั้ 
เท่ากับ	0.20

	 	 ด้ังนั�น	 เมู่�อพื่ิจัารณาค่าควิามูถุูกต้องจัากชัุ้ด้ข้้อมููล
เด้้ยวิกันแล้วิและค่าทั�ง	 2	 ค่าแล้วิท้�มู้ค่าควิามูถุูกต้องสูงสุด้	
และคา่ควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมูอ่วิดั้มูค้า่นอ้ยท้�สดุ้	พื่บวิา่ 
อัลกอริทึมูผู้ วิิจััยเล่อกท้�จัะนำมูาปีระยุกต์ใชั้้ในการพัื่ฒนา 
เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันการทำนายข้้อมููลโอกาสท้�นักศึึกษาชัั้�นปีีท้�	 1	
จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	ค่อ	เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	
ค่าจัากการวิัด้ปีระสิทธิิภัาพื่	ได้้แก่	ค่าควิามูถุูกต้อง	ท้�	97.91%	
และค่าควิามูคลาด้เคล่�อนข้องเคร่�องมู่อวิัด้	เท่ากับ	0.25
 6. การนำไปใช้้ 
	 	 ผลการพื่ัฒนาเวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันท้�ใชั้้ในการทำนายได้้
เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันท้�ใชั้้ในการทำนายด้ัง	Figure	6-7

Figure 6
Screen	for	Selecting	the	Student	Cohort	to	Predict	Data
หน้าจัอเล่อกรุ่นนักศึึกษาที�จัะทำนายข้้อมููล

	 	 Figure	 6	 หน้าจัอเล่อกรุ่นนักศึึกษาท้�จัะทำนาย
ข้้อมููล	 ในส่วินน้�จัะมู้การกรอกค้นหาเล่อกรุ่นข้องนักศึึกษามูา 

เพื่่�อทำนายข้้อมููลโอกาสท้�นักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2
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Figure 7
Screen	Displaying	Student	Data	Before	Prediction
หน้าจัอแสดงข้้อมููลนักศึึกษาก่อนทำนาย

	 	 Figure	 7	 หน้าจัอแสด้งข้้อมููลนักศึึกษาก่อนทำนาย 
ในส่วินน้�จัะแสด้งข้้อมููลนักศึึกษาแต่ละคนก่อนกด้ปีุ่มูทำนาย

โอกาสท้�นักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2

Figure 8
Screen	Displaying	Prediction	Results	Prediction	Results	Display	Screen
หน้าจัอแสดงผลการทำนาย
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	 	 Figure	8	หนา้จัอแสด้งผลการทำนายในสว่ินน้�จัะแสด้ง
ผลการทำนายโอกาสท้�นักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	1	จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2

	 	 จัากนั�นนำเวิ็บแอปีพื่ลิเคชัั้นท้�ใชั้้ในการทำนายข้้อมููล
โอกาสท้�นักศึึกษาชั้ั�นปีีท้�	 1	 จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	 2	 ปีระเมูินควิามู 
พื่ึงพื่อใจัโด้ยผู้ใชั้้	 ได้้แก่	 อาจัารย์ในสาข้าวิิชั้าวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์	จัำนวิน	3	ท่าน	ได้้ผลด้ัง	Table	3-4

Table 3
Analysis	Results	of	User	Satisfaction	Towards	System	Performance	and	Data	Security	Maintenance	in	the	System
ผลการวิเคราะห์ความูพึึงพึอใจัข้องผู้ใช้้ที�มูีต่อด้านการทำงานข้องระบบและด้านการรักษาความูปลอดภััยข้องข้้อมููลในระบบ

รายการ M SD แปลผล

ด้้านการทำงานข้องระบบ

	 ควิามูรวิด้เร็วิในการปีระมูวิลผลข้องระบบ 5.00 0.00 มูากท้�สุด้

	 ควิามูถุูกต้องข้องผลลัพื่ธิ์การทำนาย 4.40 0.82 มูาก

	 ควิามูถุูกต้องในการจััด้การข้้อมููลนำเข้้า 4.50 0.70 มูาก

	 ควิามูง่ายต่อการใชั้้งาน 4.10 0.90 มูาก

โด้ยรวิมู 4.50 0.61 มูาก

ด้้านการรักษาควิามูปีลอด้ภััยข้องข้้อมููลในระบบ

	 การกำหนด้รหัสผู้ใชั้้	และรหัสผ่านในการตรวิจัสอบผู้ใชั้้ระบบ 4.60 0.50 มูากท้�สุด้

	 การตรวิจัสอบสิทธิิ�ก่อนการใชั้้งานข้องผู้ใชั้้ระบบ 4.70 0.49 มูากท้�สุด้

	 การควิบคุมูให้ใชั้้งานตามูสิทธิิ�ผู้ใชั้้ได้้อย่างถุูกต้อง 4.70 0.49 มูากท้�สุด้

โด้ยรวิมู 4.67 0.49 มูากท้�สุด้

เฉล้�ยรวิมู 4.59 0.55 มูากท้�สุด้

	 	 Table	3	ผลการวิเิคราะหค์วิามูพื่งึพื่อใจัข้องผู้ใชั้ท้้�มูต้อ่
ด้า้นการทำงานข้องระบบ	พื่บว่ิา	ผูใ้ชั้มู้ค้วิามูพึื่งพื่อใจัระดั้บมูาก	
ข้้อท้�มู้ค่าเฉล้�ยคะแนนสูงสุด้	 ค่อ	 ควิามูรวิด้เร็วิในการปีระมูวิล
ผลข้องระบบ	ควิามูพื่ึงพื่อใจัข้องผู้ใชั้้ท้�มู้ต่อด้้านการรักษาควิามู
ปีลอด้ภััยข้องข้้อมููลในระบบ	พื่บวิ่า	 ผู้ใชั้้มู้ควิามูพื่ึงพื่อใจัระด้ับ
มูากท้�สุด้	ข้้อท้�มู้ค่าเฉล้�ยคะแนนสูงสุด้	ค่อ	การตรวิจัสอบสิทธิิ�
กอ่นการใชั้ง้านข้องผู้ใชั้ร้ะบบ	และการควิบคมุูให้ใชั้ง้านตามูสทิธิิ�
ผู้ใชั้้ได้้อย่างถุูกต้อง
	 	 โด้ยสรุปีภัาพื่รวิมูผลการวิิเคราะห์ควิามูพึื่งพื่อใจัข้อง
ผู้ใชั้้ท้�มู้ต่อเวิ็บแอปีพื่ลิเคชัั้นท้�ใชั้้ในการทำนายข้้อมููลโอกาสท้�
นกัศึกึษาชั้ั�นปีีท้�	1	จัะได้ข้้ึ�นชั้ั�นปีที้�	2	เฉล้�ยรวิมูทั�งด้า้นการทำงาน
ข้องระบบ	และด้้านการรักษาควิามูปีลอด้ภัยัข้องข้อ้มูลูในระบบ	
พื่บวิ่า	 ผู้ใชั้้มู้ควิามูพื่ึงพื่อใจัระด้ับมูากท้�สุด้	 มู้ค่าเฉล้�ยรวิมูอยู่ท้�	
4.59	และค่าเบ้�ยงเบนมูาตรฐานรวิมู	0.55

 อภิิปร�ย่ผล	(Discussions)
	 การเลอ่กคณุลกัษณะสำคญัท้�ใช้ั้ในการทำนายในงานวิจิัยัน้� 
มูาจัากการพื่ิจัารณาค่าควิามูสำคัญข้องคุณลักษณะท้�ได้้จัาก

เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	 โด้ยเล่อกคุณลักษณะท้�มู้ค่าควิามูสำคัญ	
3	อันด้บัท้�สงูท้�สดุ้	โด้ยคณุลกัษณะท้�มูค้า่ควิามูสำคญัอนัด้บัหนึ�ง	
ได้้แก่	 เคยเข้้ยนโปีรแกรมูหร่อไมู่	 มู้ค่าควิามูสำคัญ	 0.358205	
อันด้ับท้�สอง	 แผนการเร้ยน	มู้ค่าควิามูสำคัญ	0.254090	และ
อันด้ับสุด้ท้าย	 เกรด้เฉล้�ยรวิมูระด้ับชั้ั�นมูัธิยมูศึึกษาตอนปีลาย	
มู้ค่าควิามูสำคัญ	ค่อ	0.234765	โด้ยคุณลักษณะแผนการเร้ยน 
และเกรด้เฉล้�ยรวิมูระด้ับชั้ั�นมูัธิยมูศึึกษาตอนปีลายเปี็น
คุณลักษณะท้�สอด้คล้องกับงานวิิจััยข้อง	Thaweechat	et	al.	
(2022,	p.	 1)	ท้�ได้้ศึึกษาเร่�อง	 ระบบทำนายการพื่้นสภัาพื่ข้อง
นักศึึกษาระดั้บปีริญญาตร้	 คณะวิิทยาศึาสตร์	 มูหาวิิทยาลัย
ราชั้ภััฏบุร้รัมูย์	 ด้้วิยเทคนิคการทำเหมู่องข้้อมููล	 ผลการศึึกษา 
พื่บวิ่า	 แบบจัำลองการทำนายการพื่้นสภัาพื่ข้องนักศึึกษามู้
ปีัจัจััยท้�เก้�ยวิข้้อง	2	ปีัจัจััย	ค่อ	เกรด้เฉล้�ยจัากโรงเร้ยนเด้ิมูและ
หลักสูตรท้�จับจัากโรงเร้ยนเด้มิู	และสอด้คลอ้งกบั	Chacha	et	al. 
(2019,	p.	1)	ท้�ได้้ศึึกษาเร่�อง	เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอย
โลจั้สติกในการทำนายการออกกลางคันข้องนักศึึกษา	 พื่บว่ิา	
เกรด้เฉล้�ยภัาคการศึึกษาแรกเปี็นตัวิแปีรสำคัญในการทำนาย
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	 งานวิจิัยัน้�ผูว้ิจิัยัได้ส้รา้งแบบจัำลองจัากอลักอริทมึู	3	แบบ 
ได้้แก่	 เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจ้ัสติก	 เทคนิคปี่าไมู้
ตัด้สินใจั	 และเทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	 และนำมูาเปีร้ยบเท้ยบ
ปีระสทิธิภิัาพื่	ผลการวิดั้ปีระสทิธิภิัาพื่	พื่บวิา่	แบบจัำลองทำนาย
ท้�ใชั้้เทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติกมู้ปีระสิทธิิภัาพื่ใน
การทำนายท้�สูงสุด้	ซึ่ึ�งสอด้คล้องกับงานวิิจััย	Wu	et	al.	(2023,	
p.	 1)	 พื่บวิ่า	 การใชั้้อัลกอริทึมูวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก 
มู้ควิามูน่าจัะเป็ีนท้�จัะช่ั้วิยให้การคัด้เล่อกนักเร้ยนได้้อย่างมู้
ปีระสิทธิภิัาพื่มูากขึ้�น	และ	Chacha	et	al.	(2019,	p.	330)	ได้ใ้ชั้้ 
เทคนิคการวิเิคราะห์การถุด้ถุอยโลจัส้ติกในการทำนายการออก
กลางคันข้องนักศึึกษาท้�พื่บวิ่าให้ค่าควิามูถุูกต้องในระด้ับสูง
	 สาเหตุท้�งานวิิจััยท้�ผู้วิิจััยได้้นำเสนอน้�	พื่บวิ่า	เทคนิคการ
วิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติกมู้ปีระสิทธิิภัาพื่มูากท้�สุด้	เน่�องมูา
จัากเทคนิคการวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจ้ัสติกเหมูาะกับปีัญหา
การจัำแนกกลุ่มูในการตัด้สินใจั	 โด้ยเฉพื่าะการตัด้สินใจัแบบ
ทวิิภัาค	(Binary	decision)	ซึ่ึ�งงานวิิจััยท้�ผู้วิิจััยได้้นำเสนอน้�ก็มู ้
ลักษณะด้ังกล่าวิ	ค่อ	การตัด้สินใจัแบบทวิิภัาคเปี็นการทำนาย 
ผา่นและไมู่ผา่น	ซึ่ึ�งสอด้คล้องกับทฤษฎ้ีเทคนิคการวิเิคราะห์การ
ถุด้ถุอยโลจัส้ตกิท้�กลา่วิวิา่	เปีน็อลักอรทิมึูสาํหรบัการทาํนายผล
แบบการจัําแนกโด้ยข้้อมููลตัวิอย่างแต่ละรายการจัะมู้คอลัมูน์
ท้�เปี็นผลลัพื่ธิ์แบ่งได้้เปี็น	2	กลุ่มู	(Binary	classes)	(Bancha,	
2021.	p.	152;	Saraubon,	2020.	p.	459)
	 ผลการวิิ เคราะห์ควิามูพื่ึงพื่อใจัข้องผู้ใชั้้ ท้�มู้ต่อเวิ็บ
แอปีพื่ลเิคชัั้นท้�ใชั้ใ้นการทำนายข้อ้มููลโอกาสท้�นกัศึกึษาชั้ั�นปีที้�	1 
จัะได้้ข้ึ�นชั้ั�นปีีท้�	2	พื่บวิ่า	ผู้ใชั้้มู้ควิามูพื่ึงพื่อใจัต่อระด้ับมูากท้�สุด้ 
มู้ค่าเฉล้�ยรวิมูอยู่ท้�	 4.59	และค่าเบ้�ยงเบนมูาตรฐานรวิมู	0.55	
เน่�องจัากควิามูง่ายต่อการใชั้้งานซึึ่�งสอด้คล้องกับงานวิิจััยข้อง 
Rekha	et	al.	(2021,	p.	3770)	ท้�พื่บว่ิา	การพื่ฒันาเวิบ็แอปีพื่ลเิคชั้นั 
ชั้ว่ิยใหร้ะบบจัดั้การข้นสง่สาธิารณะมูป้ีระสทิธิภิัาพื่มูากข้ึ�น	และ
ใชั้ง้านงา่ยขึ้�นสำหรบัปีระชั้าชั้นทั�วิไปี	และ	Clitan	et	al.	(2021,	
p.	 73)	 พื่บวิ่า	 เวิ็บแอปีพื่ลิเคชั้ันชั้่วิยทำให้การต้ควิามูข้้อมููล
จัำนวินมูากดู้เข้้าใจัง่ายมูากยิ�งข้ึ�น

 ข้้อเสนำอแนำะ	(Recommendations)
	 1.	ข้ั�นตอนการรวิบรวิมูข้้อมููลเปี็นขั้�นตอนท้�สำคัญ	
เน่�องจัากการสร้างแบบจัำลองท้�มู้ปีระสิทธิิภัาพื่ส่วินหนึ�งขึ้�นอยู่
กบัข้้อมูลูท้�ใชั้ใ้นการสรา้งแบบจัำลอง	สำหรบัการวิจิัยัน้�การเกบ็
รวิบรวิมูข้้อมููลท้�อาจัพื่บปัีญหาจัากการเก็บข้้อมููลนักศึึกษาท้� 
พื่น้สภัาพื่ไปีแล้วิ	ทำให้การรวิบรวิมูข้อ้มูลูค่อนข้า้งยาก	นอกจัากน้� 
ข้้อมููลท้�เก็บรวิบรวิมูมูาต้องตรวิจัสอบควิามูถูุกต้องอ้กครั�ง 
เพื่ราะผูใ้หข้้้อมููลอาจัใหข้้อ้มูลูท้�ไมูถุ่กูตอ้งโด้ยเฉพื่าะข้อ้มูลูสำคญั	
เชั้น่	เกรด้เฉล้�ยระดั้บมัูธิยมูหรอ่เกรด้ในชัั้�นปีที้�	1	ภัาคการศึกึษาท้�	1 
จัึงอาจัแก้ปีัญหาด้้วิยการนำข้้อมููลมูาเปีร้ยบเท้ยบจัากแหล่ง
ข้อ้มูลูท้�นา่เชั้่�อถุอ่	เชั้น่	ข้้อมูลูจัากสำนกัวิชิั้าการและงานทะเบย้น	

มูหาวิิทยาลัยราชั้ภััฏบุร้รัมูย์
	 2.	เน่�องจัากในการวิิจััยน้�ใชั้้ข้้อมููลเฉพื่าะนักศึึกษาสาข้า 
วิิชั้าวิิทยาการคอมูพื่ิวิเตอร์ชั้ั�นปีีท้�	 1-4	 ท้�ใชั้้หลักสูตรวิิทยาการ
คอมูพื่ิวิเตอร์	 หลักสูตรปีรับปีรุง	 2561	 จึังอาจัมู้จัำนวินข้้อมููล
คอ่นข้า้งน้อย	ทำให้ข้อ้มูลูสำหรับใชั้ใ้นการเรย้นรูอ้าจัไมู่เพ้ื่ยงพื่อ	
ด้งันั�น	หากสามูารถุเพื่ิ�มูจัำนวินข้อ้มูลูอาจัช่ั้วิยเพื่ิ�มูปีระสิทธิภิัาพื่
ในการทำนายข้องแบบจัำลองให้ด้้ยิ�งข้ึ�น
 ขึ้้อเสนอแนะในการที่ำว็ิจัยครั�งต่อไป
	 เน่�องจัากงานวิิจััยน้�ใชั้้อัลกอริทึมู	 3	 แบบ	 ได้้แก่	 เทคนิค
การวิิเคราะห์การถุด้ถุอยโลจั้สติก	 เทคนิคปี่าไมู้ตัด้สินใจั	 และ
เทคนิคต้นไมู้ตัด้สินใจั	แนวิทางการพื่ัฒนาระบบในอนาคตอาจั
ใชั้เ้ทคนคิการเร้ยนรู้ข้องเคร่�องอลักอรทิมึูแบบอ่�น	ๆ 	เพ่ื่�อเปีน็การ
พื่ัฒนาแบบจัำลองในการทำนายให้มู้ปีระสิทธิิภัาพื่ท้�สุด้

	 กิตติกรรมประก�ศ	(Acknowledgements)
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